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Description

[0001] L’invention porte sur un système de traitement
de données permettant de prédire une crise d’exacerba-
tion d’un patient atteint d’une maladie respiratoire chro-
nique, en particulier d’une BPCO, lequel patient est traité
par oxygénothérapie, en particulier à son domicile, et
d’alerter ensuite le personnel soignant ou analogue de
manière à éviter ou à réduire la fréquence des ré-hospi-
talisations dudit patient, ainsi que sur une installation de
suivi de patient incluant un tel système de traitement de
données.
[0002] Les maladies respiratoires chroniques sont en
forte progression dans le monde, en particulier la BPCO
ou Broncho-Pneumopathie Chronique Obstructive qui
affecte les broches des patients, par exemples chez les
fumeurs. La BPCO est une maladie chonique dont l’évo-
lution progressive est jalonnée de poussées d’aggrava-
tion des symptômes récurrents de la maladie, appelées
crises d’exacerbations de BPCO ou plus simplement
exacerbations, notamment une augmentation de la toux
et de l’essoufflement.
[0003] La répétition des exacerbations aggrave le pro-
nostic de la maladie, donc les risques vitaux du patient.
De ce fait, en cas de crise aigüe de BPCO ou analogue,
le patient est généralement hospitalisé pour être traité,
notamment soigné par administration d’oxygène gazeux,
également appelé oxygénothérapie.
[0004] Or, on comprend aisément qu’une telle hospi-
talisation engendre un processus lourd et coûteux, voire
même parfois traumatisant pour le patient qui doit passer
plusieurs jours en hôpital. Ensuite, après son hospitali-
sation, le patient rentre à son domicile où il doit généra-
lement suivre un traitement par oxygénothérapie basé
sur une administration d’oxygène gazeux, typiquement
produit par un concentrateur d’oxygène ou de tout autre
système de fourniture d’oxygène utilisable au domicile
du patient.
[0005] Pour éviter ou minimiser la fréquence de rechu-
tes et donc de hospitalisations des patients, il convient
de pouvoir détecter le plus tôt possible la survenance
d’une nouvelle crise de BPCO ou analogue chez les pa-
tients, c’est-à-dire de pouvoir prédire les exacerbations
de BPCO de manière à permettre une prise en charge
des patients avant une crise et éviter leur re-hospitalisa-
tion.
[0006] Or, ce n’est pas chose aisée, notamment du fait
que les patients se trouvent à leur domicile et que l’on
doit donc pouvoir détecter les crises d’exacerbations de
BPCO rapidement et surtout à distance. Plusieurs docu-
ments se sont déjà attelés à ce problème et ont proposés
des solutions qui se sont avérées en pratique rarement
efficaces.
[0007] Ainsi, le document Chest; Dec.
2012;142(6):1524-9 ; Monitoring breathing rate at home
allows early identification of COPD exacerbations; A.M.
Yanez et al, propose de prédire les exacerbations de
BPCO à partir de l’analyse de la fréquence respiratoire

du patient. En effet, il a été montré que la fréquence res-
piratoire augmente chez 70% des 30 patients testés, du-
rant les 5 jours précédant une exacerbation. Or, la
fréquence respiratoire seule n’est pas suffisante pour
rendre la prédiction fiable.
[0008] Par ailleurs, WO-A-2015062811 propose d’ef-
fectuer des mesures de débit et de pression du flux de
gaz administré au patient pour en extraire une fréquence
respiratoire qui est ensuite analysée. Un algorithme em-
barqué dans le capteur est chargé de détecter les exa-
cerbations en utilisant la méthode de Young’s C Statistic.
Là encore, la fréquence respiratoire seule n’est pas suf-
fisante pour rendre la prédiction fiable.
[0009] D’autres documents proposent d’exploiter
d’autres paramètres.
[0010] Ainsi, US-A-2013/030258 propose une métho-
de de détection de l’exacerbation de BPCO basée sur
des critères prédéfinis relatifs à des changements de fré-
quence respiratoire et de fréquence cardiaque en fonc-
tion de variations de l’activité physique du patient.
[0011] US-A-2013/0310699 propose une méthode ba-
sée sur le recueil de signaux mesurés par des électrodes
placées sur les muscles thoraciques du patient, lesquels
servent à déterminer différents paramètres de suivi, no-
tamment les rythmes cardiaque et respiratoire, qui per-
mettent de détecter les détériorations de la maladie.
[0012] US-A-2014/0221782 propose une méthode
théorique utilisant le niveau d-saturation en oxygène
dans le sang du patient mesuré par oxymétrie. Un algo-
rithme de prédiction effectue une régression sur les don-
nées sur une fenêtre temporelle glissante de 30 jours
pour estimer si le patient s’approche d’une exacerbation.
[0013] US-A-2014/0206949 décrit un système utilisant
un ou plusieurs dispositifs, notamment un spiromètre, un
oxymètre pulsé, un thermomètre et un capteur au pe-
roxyde, mettant en oeuvre une méthode de prédiction se
basant sur un réseau bayésien pour fournir une proba-
bilité d’exacerbation. Le patient doit effectuer lui-même
les mesures.
[0014] US-A-2011/0184250 enseigne de réaliser
d’abord des mesures des conditions ambiantes dans
l’environnement du patient, notamment qualité d’air, ni-
veau d’allergènes, température et conditions atmosphé-
riques. Un algorithme prédit la probabilité d’une exacer-
bation de BPCO en fonction de l’activité attendue pour
le patient dans les conditions ambiantes locales, et alerte
le patient des risques avant la période concernée.
[0015] On connait par ailleurs les documents suivants :

- Mas S. Mohktar et al; Predicting the risk of exacer-
bation in patients with chronic obstructive pulmonary
disease using home telehealth measurement data;
Artificial Intelligence in medicine, Vol. 63, N°1, 01
janvier 2015, p. 51-59; qui porte sur une méthode
de prédiction des exacerbations de BPCO utilisable
pour des patients traités à domicile, et

- US-A-2008/275349 propose un appareil compre-
nant un capteur configuré pour détecter un paramè-
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tre physiologique d’une personne ainsi que ses mou-
vements de corps. Ces paramètres sont traités et
une alarme est déclenchée en cas de détérioration
des conditions du suivi (monitorage).

[0016] On connait par ailleurs FR-A-3021872 qui en-
seigne un procédé et un dispositif de détection de l’ag-
gravation de l’état cardio-respiratoire d’un patient, à partir
de trois paramètres qui sont forcément toujours détectés,
à savoir la fréquence respiratoire, le pourcentage de cy-
cles déclenchés par le patient et la durée d’utilisation de
l’appareil déterminés pendant trois fenêtres d’observa-
tion. Ensuite, on détecte des variations significatives de
ces paramètres pendant au moins 2 jours sur une période
de 3 jours ou plus. Si une variation significative est dé-
tectée, une alarme est déclenchée.
[0017] Toutefois, ces différentes solutions ne sont pas
totalement satisfaisantes puisqu’elles ne permettent pas,
elles non plus, de prédire de manière fiable et efficace,
les exacerbations BPCO ou analogues chez les patients
suivants un traitement d’oxygénothérapie, en particulier
des patients traités à domicile.
[0018] Certaines de ces solutions ne permettent pas
de suivre le patient à distance et/ou nécessitent que le
patient réalise lui-même certaines mesures. Ce n’est pas
pratique et engendre des risques d’erreur de mesure.
D’autres ne sont pas concluantes lorsqu’on les met en
oeuvre puisqu’on constate en pratique que beaucoup
d’exacerbations ne sont pas détectées par ces métho-
des. D’autres encore sont très théoriques et difficilement
applicables au domicile d’un patient car trop contraignan-
tes et/ou non-adaptées à un patient actif, c’est-à-dire qui
déambule.
[0019] Au vu de cela, le problème qui se pose est dès
lors de pouvoir détecter au plus tôt, c’est-à-dire prédire,
une détérioration de l’état de santé d’un ou plusieurs pa-
tients atteints d’une maladie respiratoire, en particulier
une BPCO, lesquels patients sont traités par oxygéno-
thérapie à leur domicile, et en réponse à cette détection,
d’alerter les professionnels de santé ou analogue pour
qu’ils puissent prendre des mesures de traitement effi-
caces, le plus tôt possible, de manière à éviter ou à ré-
duire la fréquence des ré-hospitalisations de ces patients
dues aux exacerbations répétées de la BPCO ou analo-
gue.
[0020] La solution de l’invention est alors un système
de traitement de données permettant de prédire une crise
d’exacerbation d’un patient atteint d’une maladie respi-
ratoire chronique, en particulier d’une BPCO, et traité par
oxygénothérapie, comprenant au moins un processeur
configuré pour :

a) déterminer des variations de pression (DP) de flux
de gaz pendant une durée donnée (dt), à partir de
mesures de pression (P) d’un flux de gaz d’oxygé-
nothérapie administré à un patient pendant la durée
donnée (dt),
b) déterminer une durée de respiration (Dresp) du

patient, avec Dresp < dt, pendant la durée donnée
dt, à partir des variations de pression (DP) pendant
ladite durée donnée (dt), ), ladite durée de respira-
tion (Dresp) étant définie comme la durée, pendant
la période de temps dt considérée, pendant laquelle
le patient a inhalé du gaz, déduire des mesures de
pression (P) au moins une valeur de fréquence res-
piratoire (Val_FR) pendant la durée donnée dt et ré-
péter plusieurs fois cette détermination de valeur de
fréquence respiratoire pendant la durée de respira-
tion (Dresp) de manière à obtenir plusieurs valeurs
de fréquences respiratoires (Val_FR) successives
mesurées pendant la durée de respiration (Dresp),
c) calculer au moins une valeur moyenne de fréquen-
ce respiratoire (FR_moy) sur la durée de respiration
(Dresp), à partir de plusieurs valeurs de fréquences
respiratoires (Val_FR) successives mesurées pen-
dant la durée de respiration (Dresp),
d) calculer au moins une valeur moyenne de durée
de respiration (Vmoy_Dresp) à partir de plusieurs
durées de respiration (Dresp) successives pendant
une durée longue dL,
e) déterminer, à partir de plusieurs valeurs moyen-
nes de fréquence respiratoire (FR_moy) obtenues
sur la durée longue (dL), une valeur moyenne
(Vmoy_FR) de fréquence respiratoire,
f) répéter tout ou partie des opérations opérées en
a) à e) pour obtenir plusieurs valeurs moyennes de
durée de respiration (Vmoy_Dresp) et plusieurs va-
leurs moyennes(Vmoy_FR) de fréquence respiratoi-
re, sur une durée de plusieurs jours,
g) calculer à partir des valeurs moyennes de durée
de respiration (Vmoy_Dresp) et des valeurs moyen-
nes (Vmoy _FR) de fréquence respiratoire obtenues
sur la durée de plusieurs jours, plusieurs variables
statistiques (v1, v2, ..., vm) correspondant au moins
aux valeurs :

- de coefficient linéaire et de la somme des va-
leurs moyennes de durées de respiration
(Vmoy_Dresp), et

- de coefficient linéaire, de la valeur médiane, de
la variance et de l’auto-corrélation estimées à
partir des valeurs moyennes (Vmoy_FR) de fré-
quence respiratoire,

h) sélectionner au sein d’au moins une base de don-
nées, plusieurs variables représentatives du profil
sociodémographique du patient mémorisées au sein
de ladite au moins une base de données,
i) comparer à chaque date t prédéfinie (par exemple
toutes les 24h), un vecteur multidimensionnel Xt, re-
présentant au moins les variables statistiques (v1,
v2, ..., vm) issues des données respiratoires et les
variables (x1, x2, ..., xn) représentatives du profil so-
ciodémographique du patient, à un ou plusieurs mo-
dèles mathématiques prédéfinis et mémorisés, le ou
lesdits modèles mathématiques étant estimés à par-
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tir de données correspondant à des états de santé
normaux et à des états pré-exacerbatoires, et
j) déduire de la comparaison avec le ou lesdits mo-
dèles mathématiques, l’état de santé du patient con-
sidéré de manière à prédire une exacerbation.

[0021] La fréquence respiratoires (FR) et de la durée
de respiration (Dresp)sont des paramètres extrêmement
importants dans le cadre de la présente invention. En
effet, ce sont ces paramètres qui permettent de définir
le vecteur multidimensionnel, en particulier tridimension-
nel. En fait, la durée de respiration (Dresp) (i.e. le temps
pendant lequel le patient a utilisé son masque par exem-
ple pour respirer de l’oxygène), également appelée de
durée de traitement est particulièrement importante dans
la prédiction des exacerbations car, dans les jours qui
précèdent une exacerbation, on assiste à une augmen-
tation de l’utilisation de la source d’oxygène alimentant
le patient, donc à une augmentation de la durée de res-
piration (Dresp). En effet, le patient commence à sentir
les effets d’une insuffisance en oxygène et va en consé-
quence accroître sa durée de respiration (Dresp). Ceci
est notamment illustré en Figure 2b.
[0022] Or, ceci n’avait jamais été mis en évidence dans
l’état de l’art technique. Détecter les exacerbations ré-
pétées de la BPCO ou analogue, en utilisant en particulier
le paramètre de durée de respiration (Dresp), constitue
donc une avancée notable puisque ceci permet d’alerter
au plus tôt le professionnel de santé ou analogue pour
qu’ils puissent prendre des mesures de traitement effi-
caces et rapides pour éviter ou réduire la fréquence de
ré-hospitalisation du patient considéré.
[0023] Selon le cas, le système de traitement de don-
nées de l’invention peut comprendre l’une ou plusieurs
des caractéristiques techniques suivantes :

- ledit au moins un processeur est configuré pour créer
au moins un vecteur multidimensionnel Xt à partir
des variables statistiques (v1, v2, ..., vm) issues des
données respiratoires Vmoy_Dresp et Vmoy_FR, et
des variables (x1, x2, ..., xn) représentatives du profil
sociodémographique du patient. Ce vecteur multidi-
mensionnel Xt constitue, i.e. fournit, une représen-
tation dynamique à l’état de santé du patient sur cha-
que durée longue dL.

- ledit au moins un processeur est configuré pour (b)
déterminer plusieurs valeurs de fréquence respira-
toire (Val_FR) sur des intervalles de temps (I1, I2, I3,
... In) successifs pendant la durée de respiration
(Dresp) de manière à obtenir plusieurs valeurs con-
sécutives de fréquences respiratoires (Val_FR) suc-
cessives mesurées pendant la durée de respiration
(Dresp),

- les intervalles de temps (I1, I2, I3, ... In) ont des durées
entre 30 secondes et plusieurs minutes, par exemple
des intervalles de 30 sec à 10 minutes, typiquement
de 1 à 5 minutes.

- la durée de respiration (Dresp) correspond à la du-

rée, pendant la période de temps dt considérée, pen-
dant laquelle le patient a inhalé du gaz. La durée de
respiration (Dresp) est donc formée d’une succes-
sion d’intervalles de temps pendant lesquels le pa-
tient a respiré du gaz. Plusieurs fréquences respira-
toires FR peuvent donc être mesurées pendant ces
intervalles de temps, donc pendant la durée totale
Dresp, de manière à déterminer plusieurs valeurs
de fréquence respiratoire (Val_FR), étant donné que
la fréquence respiratoire FR n’est pas constante
pendant la durée de respiration (Dresp).

- la partie A) b) est parfaitement claire car elle définit
une durée « longue » dt pendant laquelle on déter-
mine une durée plus courte Dresp appelée ’durée
de respiration’. Par exemple, si la durée dt est égale
à 1 heure, alors la durée Dresp peut être de 50 mi-
nutes seulement. En effet, pendant un traitement
d’oxygénothérapie, l’appareil peut délivrer de l’oxy-
gène (pendant une durée dt) mais le patient peut ne
pas respirer cet oxygène car il a enlevé son masque
respiratoire par exemple.

- ledit au moins un processeur est configuré pour
émettre une alerte lorsque, pour un patient donné,
une exacerbation est détectée, et de préférence pour
afficher une information d’état de santé du patient.

- il comprend des moyens de mémorisation conçus
pour mémoriser :

• les variables statistiques (v1, v2, ..., vm) obte-
nues à partir des valeurs moyennes de durée
de respiration (Vmoy_Dresp) et les valeurs
moyennes (Vmoy_FR) de fréquence respiratoi-
re,

• des variables (x1, x2, ..., xn) représentatives du
profil sociodémographique du patient et

• le ou lesdits modèles mathématiques.

- les moyens de mémorisation sont conçus pour mé-
moriser en outre :

• les valeurs de moyenne de fréquence respira-
toire (FR_moy) et les durées de respiration
(Dresp) et/ou

• les moyennes de durée de respiration
(Vmoy_Dresp) et les valeurs moyennes (Vmoy
_FR) de fréquence respiratoire.

- il comprend des moyens de fourniture d’énergie
électrique alimentant les moyens de mémorisation
et ledit au moins un processeur, de préférence les
moyens de fourniture d’énergie électrique compren-
nent une ou plusieurs batteries.

- les variables (x1, x2, ..., xn) représentatives du profil
sociodémographique du patient sont choisies
parmi :

i) l’âge, le poids, la taille, l’indice de masse cor-
porelle (IMC) et le sexe du patient,
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ii) l’état tabagique du patient, i.e., fumeur ou non
fumeur,
iii) le type de dispositif d’assistance respiratoire
utilisé par le patient, i.e., CPAP, LOX...,
iv) le lieu de résidence du patient (i.e. agglomé-
ration, zone rurale...),
v) statut marital (i.e. en couple ou personne vi-
vant seule),
vi) débit d’oxygène prescrit par le médecin du
patient.

- la durée donnée dt est comprise entre 15 minutes
et 120 minutes, de préférence entre 30 minutes et
90 minutes, typiquement de l’ordre de 60 min.

- la durée longue dL est d’au moins 6 h, de préférence
d’au moins 12 h et d’au plus 48 h, de préférence
encore d’au moins 18 h et d’au plus 36 h, typique-
ment de l’ordre de 24 h.

- la durée longue dL est supérieure à la durée donnée
dt (dL>dt).

- le processeur est configuré pour répéter tout ou par-
tie des opérations a) à e) pour obtenir plusieurs va-
leurs moyennes de durée de respiration
(Vmoy_Dresp) et plusieurs valeurs moyen-
nes(Vmoy_FR) de fréquence respiratoire, sur une
durée de 3 à 20 jours, de préférence entre 5 et 12
jours, de préférence encore entre 6 et 10 jours, ty-
piquement de l’ordre de 7 jours.

- il comprend un dispositif d’affichage de données
configuré pour afficher au moins une alerte émise
par ledit au moins un processeur en cas de détection
par ledit au moins un processeur, d’un état de santé
du patient correspondant à une prédiction d’exacer-
bation.

- le dispositif d’affichage de données comprend un
écran, tel un écran d’ordinateur, de tablette ou de
téléphone.

- il comprend un premier processeur, un deuxième
processeur et un troisième processeur.

- au moins deux processeurs sont agencés au sein
d’un même boitier, et au moins un bus de commu-
nication est agencé entre lesdits processeurs.

- il comprend un boitier comprenant ledit ou les micro-
processeur(s) et un passage de gaz et un capteur
de pression agencé sur ledit passage de gaz de ma-
nière à opérer des mesures de pression de gaz au
sein dudit passage de gaz.

- le modèle mathématique de référence mémorisé par
les moyens de mémorisation comprend un ou plu-
sieurs arbres de décision DT dont les contributions
sont agrégées pour obtenir une décision plus robus-
te afin de distinguer les deux états du patient, à savoir
un état de santé normale ou état « Y1 », et un état
de détérioration caractérisant une exacerbation, par
exemple de BPCO, ou état « Y2 ». Les paramètres
de ce modèle sont des seuils S = {s1, s2, ...} estimés
sur chaque composante du vecteur multidimension-
nel pour construite l’(ou les) arbres de décision DT

noeud par noeud. Le (ou les) processeur est confi-
guré avec une phase d’apprentissage permettant de
calculer les seuils optimaux pour chaque variable à
partir d’un échantillon de n vecteurs {X1, X2, ...Xn}.
Chaque vecteur Xt est associé à l’un des deux états
Y1 ou Y2 connu à priori. L’échantillon de données
est collecté à partir d’un historique d’un à plusieurs
mois de suivi patient, typiquement 12 mois.

- le modèle mathématique de référence déterminé au
sein d’un serveur distant comprenant le troisième
processeur P3.

- le processeur est configuré pour émettre une alerte
lorsque qu’on prédit, c’est-à-dire détecte plus tôt, un
risque un d’exacerbation par comparaison du vec-
teur Xt, acquis à la date t (par exemple toutes les
24h), au modèle mathématique, c’est-à-dire lorsque
toutes les composantes/variables de Xt comparées
à leurs seuils respectifs mémorisés conduisent dans
l’état Y2 caractérisant la détérioration de l’état du
patient vers une exacerbation de BPCO.

- l’alerte est donnée à partir d’une combinaison des
décisions obtenues à partir de l’agrégation de plus-
ieurs arbres DT, entre 10 et 100, typiquement 50.
Cette combinaison est une moyenne simple ou
pondérée avec des coefficients sur les arbres de dé-
cision DT. Les coefficients optimaux sont calculés à
l’aide de techniques de type Gradient Boosting, com-
me décrit par Friedman, J. H. « Stochastic Gradient
Boosting », 1999, pondérant la contribution de
chaque prédicteur de façon à obtenir la meilleure
performance.

- le boitier comprend un dispositif lumineux, de préfé-
rence au moins une lampe de type LED, permettant
d’émettre un signal lumineux sur site, c’est-à-dire
localement.

- il comprend des moyens d’émission de données per-
mettant de transmettre à distance une alerte, par
exemple destinée à un professionnel de santé. Par
exemple, les moyens d’émission de données par ra-
dio fréquence.

- ledit au moins un processeur (P1, P2) est configuré
pour créer ledit au moins un vecteur multidimension-
nel (Xt) à partir avec les variables (x1, x2, ..., xn) re-
présentatives du profil sociodémographique du pa-
tient, les variables statistiques (v1, v2, ..., vm) issues
des moyennes de durées de respiration
(Vmoy_Dresp) et de fréquence respiratoire
(Vmoy_FR), et des informations (z1, z2, ..., zp) d’his-
torique médical, tel que durée depuis la dernière exa-
cerbation et nombre d’exacerbations passées, ainsi
que des signaux vitaux (w1, w2, ... wq) du patient qui
peuvent être mesurés par des dispositifs médicaux
dédiés, tels que température corporelle, pression ar-
térielle, l’évolution du poids, la saturation en oxygène
(SpO2), volume expiratoire maximum FEV1 ...

- optionnellement, il comprend aussi un accéléromè-
tre permettant de déterminer l’activité physique du
patient (repos, déambulation etc...), laquelle est
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alors prise en compte pour définir le vecteur multi-
dimensionnel Xt.

[0024] L’invention concerne aussi une installation de
suivi de patient permettant de prédire une exacerbation
d’un patient atteint d’une maladie respiratoire chronique,
en particulier d’une BPCO, lequel patient est traité par
oxygénothérapie, en particulier à son domicile, caracté-
risée en ce qu’elle comprend une source de gaz reliée
fluidiquement à une interface respiratoire de distribution
de gaz au patient de manière à alimenter ladite interface
respiratoire de distribution de gaz avec du gaz délivré
par la source de gaz, et un système de traitement de
données selon l’invention.
[0025] Selon le cas, l’installation de suivi de patient de
l’invention peut comprendre l’une ou plusieurs des ca-
ractéristiques techniques suivantes :

- le boitier comprend des moyens d’émission de don-
nées conçus pour transmettre des données via un
dispositif de transmission intermédiaire configuré
pour relayer les données vers un serveur distant, de
préférence le dispositif de transmission intermédiai-
re comprend un ordinateur ou un modem, en parti-
culier un modem GSM.

- le boitier comprend des moyens d’émission conçus
pour transmettre des données par radiofréquence
ou par Bluetooth™.

[0026] L’invention va maintenant être mieux comprise
grâce à la description détaillée suivante, faite à titre illus-
tratif mais non limitatif, en référence aux figures an-
nexées parmi lesquelles :

- la Figure 1 schématise un mode de réalisation du
principe de fonctionnement général d’une installa-
tion médicale permettant de suivre à distance un pa-
tient traité par oxygénothérapie à son domicile ;

- les Figure 2a et 2b illustrent l’augmentation de la
fréquence respiratoire et la durée de respiration dans
les jours précédents une crise d’exacerbation de
BPCO,

- la Figure 3 schématise une installation de suivi de
patient selon l’invention, laquelle intègre le boitier de
la Figure 4,

- la Figure 4 représente un mode de réalisation sché-
matique d’un système selon l’invention, et

- Figure 5 illustre le traitement de données respiratoi-
res pour extraire les variables représentatives de
l’état du patient à partir des fréquences respiratoires
et durées de traitement acquises sur plusieurs jours.

[0027] La Figure 1 schématise un mode de réalisation
du principe de fonctionnement général d’une installation
médicale permettant de suivre à distance, et dès lors de
prédire ou détecter au plus tôt, une crise d’exacerbation
d’un patient P atteint d’une maladie respiratoire chroni-
que, en particulier d’une BPCO, lequel patient P est traité

par oxygénothérapie à son domicile, de manière à éviter
ou à réduire la fréquence de ré-hospitalisation de ce pa-
tient.
[0028] L’installation de suivi comprenant un dispositif
d’acquisition et de transmission de données se présen-
tant sous la forme d’un boitier B incluant tout ou partie
d’un système de traitement de données selon la présente
invention.
[0029] Le boitier B est intercalé, tel que schématisé en
Figure 3, sur le trajet du gaz servant au traitement d’oxy-
génothérapie du patient P, c’est-à-dire typiquement entre
une source de gaz d’oxygénothérapie SG délivrant typi-
quement de l’oxygène ou un gaz riche en oxygène, i.e.
>80% en vol d’O2, tel un concentrateur d’oxygène, et une
interface respiratoire IR fournissant le gaz au patient 30,
comme des canules nasales ou un masque respiratoire.
[0030] Ainsi, le boitier B est préférentiellement raccor-
dé fluidiquement aux conduits C de gaz, de préférence
des tuyaux flexibles ou analogues, servant à véhiculer
le gaz depuis la source de gaz SG jusqu’à l’interface
respiratoire IR.
[0031] Le boitier B forme une carcasse externe au sein
de laquelle sont agencés un ou plusieurs capteurs de
pression de gaz agencé(s) de manière à opérer des me-
sures de pression au sein d’un conduit de gaz traversant
le boitier B et alimenté par la source SG de gaz, un ou
plusieurs microprocesseurs P1, P2, mettant en oeuvre
une (ou plusieurs) méthode de calcul (ou algorithme) qui
reçoit les signaux de mesure de pression provenant du
ou des capteurs de pression et qui les traite pour en dé-
duire des données respiratoires (fréquences, durée de
respiration ...), des moyens de mémorisation M12, telle
une mémoire, éventuellement des moyens d’émission à
distance des données issues du microprocesseur, et une
source d’énergie E électrique, telle une batterie rechar-
geable ou non.
[0032] La (ou les) source d’énergie E électrique ali-
mente en courant électrique les différents composants
nécessitant de l’énergie électrique pour fonctionner, no-
tamment les capteur(s), le(s) microprocesseur(s) P1, P2,
les moyens de mémorisation M12 et éventuellement les
moyens d’émission de données, par exemple une anten-
ne radiofréquence RF, de manière à permettre à l’en-
semble de fonctionner en autonomie.
[0033] Le rôle des microprocesseurs P1, P2, P3... sera
expliqué ultérieurement.
[0034] L’architecture interne du boitier B varie selon le
mode de réalisation considéré.
[0035] Ainsi, la Figure 4 représente un mode de réali-
sation, dans lequel le boitier B comprend un premier pro-
cesseur P1 et un deuxième processeur P2 agencés au
sein dudit boitier B, en étant reliés par un bus de com-
munication (non montré).
[0036] Le deuxième processeur P2 est connecté aux
moyens de mémorisation M12, telle une puce mémoire
(chips) ou analogue. Préférentiellement, le premier pro-
cesseur P1 peut aussi être connecté aux moyens de mé-
morisation M12. Le premier processeur P1, le deuxième

9 10 



EP 3 282 382 B1

7

5

10

15

20

25

30

35

40

45

50

55

processeur P2 et leurs moyens de mémorisation M12
sont alimentés en énergie par la source d’énergie E élec-
trique.
[0037] Le boitier B peut aussi comprendre un dispositif
lumineux L, de préférence au moins une lampe de type
LED, permettant d’alerter l’utilisateur, comme expliqué
ci-après. Par ailleurs, le boitier B peut aussi comprendre
un afficheur A de données, tel un écran digital. Le dis-
positif lumineux L et/ou l’afficheur A sont aussi alimentés
en électricité par la source d’énergie E électrique.
[0038] Par ailleurs, le troisième processeur P3 se trou-
ve au sein d’un serveur S distant qui communique à dis-
tance avec le boitier B grâce aux moyens d’émission de
données. Le serveur S peut être connecté à un afficheur
de données, tel un écran d’ordinateur ou autre permet-
tant à une personne de prendre connaissance des infor-
mations transmises au serveur S par le boitier B et/ou
de données traitées au sein du serveur S, y compris
d’alarmes.
[0039] Au sein du serveur S, l’historique des données
collectées par le boitier B est transmis et mémorisé dans
les moyens de mémorisation M3 pour constituer et/ou
enrichir une base d’apprentissage c’est-à-dire échan-
tillon de données servant à calculer le modèle mathéma-
tique par le processeur P3.
[0040] Le troisième processeur P3 est alimenté en
courant électrique par une source de courant E, comme
une batterie, le secteur électrique ou autre, et est par
ailleurs relié à une mémoire de stockage M3 de données.
[0041] La présente invention permet une surveillance
à distance d’un ou de plusieurs patients soignés à domi-
cile, grâce à la transmission en temps-réel de données
respiratoires par le boitier B, au serveur S distant, tel un
serveur ASIP (hébergement agréé dans le domaine de
la Santé), comme illustré en Figure 1. La transmission
des données vers le serveur distant 1 peut être opérée
via un ordinateur PC ou un modem Mo, par exemple de
type GSM.
[0042] En d’autres termes, le boitier B indépendant
opère d’abord des mesures de pression P du flux de gaz
d’oxygénothérapie circulant, pendant une durée donnée
dt, dans le passage ou conduit traversant le boitier B de
manière à pouvoir en déduire, c’est-à-dire déterminer, à
l’aide du microprocesseur P1, des variations de pression
Dp du flux de gaz pendant la durée donnée dt, à partir
de ces mesures de pression P. La durée donnée dt peut
être typiquement de l’ordre de 1 heure.
[0043] Les mesures de pression sont opérées par un
(ou plusieurs) capteurs de pression qui transmettent les
signaux de mesure au microprocesseur P1 où ils sont
traités.
[0044] Ces variations de pression DP pendant ladite
durée donnée dt permettent au microprocesseur P1 de
déterminer ensuite une durée de respiration Dresp du
patient, pendant la durée donnée dt, et d’en déduire au
moins une valeur de fréquence respiratoire Val_FR pen-
dant la durée donnée dt.
[0045] Cette opération est répétée plusieurs fois pen-

dant la durée de respiration Dresp de manière à obtenir
plusieurs valeurs de fréquences respiratoires Val_FR
successives.
[0046] En fait, la durée de respiration Dresp corres-
pond à la durée, par exemple 50 minutes, pendant la
période de temps dt considérée, par exemple une durée
dt de 1 heure, pendant laquelle le patient a inhalé du gaz.
La durée de respiration Dresp est en fait formée d’une
succession d’intervalles I1, I2, I3, ... In de temps, par
exemple des intervalles de 1 à 5 minutes, qui peuvent
être prédéfinis ou préconfigurés, notamment dans le mi-
croprocesseur, pendant lesquels le patient a respiré du
gaz, par exemple de l’oxygène. Plusieurs fréquences
respiratoires FR peuvent donc être mesurées pendant
ces intervalles de temps, donc pendant la durée totale
Dresp, de manière à déterminer plusieurs valeurs de fré-
quence respiratoire Val_FR successives correspondant
auxdits intervalles I1, I2, I3, ... In de temps. En effet, la
fréquence respiratoire FR n’est pas constante pendant
toute la durée de respiration Dresp. Ces valeurs de fré-
quence respiratoire Val_FR successives vont être utili-
sées ensuite par le microprocesseur P1 comme expliqué
ci-après.
[0047] Le microprocesseur P1 calcule alors au moins
une valeur moyenne de fréquence respiratoire FR_moy
sur la durée de respiration Dresp, à partir desdites plu-
sieurs valeurs de fréquences respiratoires Val_FR suc-
cessives mesurées pendant la durée de respiration
Dresp. Ensuite, le premier processeur P1 calcule au
moins une valeur moyenne de durée de respiration
Vmoy_Dresp à partir de plusieurs durées de respiration
Dresp successives, pendant une durée longue dL de
maximum 24 heures. Ceci est schématisé sur la Figure
5 qui illustre le traitement des données respiratoires par
le processeur P1 (cf. a) à g) ci-avant).
[0048] Le premier processeur P1 détermine, en outre,
à partir de plusieurs valeurs moyennes des données res-
piratoires obtenues sur la durée longue dL, de préférence
sur plusieurs jours, des variables de coefficient linéaire
et de somme à partir des valeurs moyennes de durées
de respiration (Vmoy_Dresp) et variables correspondan-
tes au coefficient linéaire, la médiane, la variance et
l’auto-corrélation des valeurs moyennes (Vmoy_FR) de
fréquence respiratoire. Celles-ci représentent les varia-
bles statistiques (v1, v2, ..., vm) caractérisant la dynami-
que d’évolution de l’état de santé du patient.
[0049] Les moyens de mémorisation M12 sont en fait
conçus pour mémoriser les valeurs de moyenne de fré-
quence respiratoire _FR_moy, les durées de respiration
Dresp successives fournies par le processeur P1, mais
aussi d’autres données comme les valeurs moyennes
de durée de respiration Vmoy_Dresp et Vmoy_FR, les
variables statistiques (v1, v2, ..., vm) estimés sur plusieurs
jours et aussi un ou plusieurs modèles mathématiques
prédéfinis représentatifs de l’état de santé.
[0050] Ensuite, le système sélectionne, au travers du
processeur P2, au sein d’au moins une base de données,
plusieurs variables (x1, x2, ..., xn) représentatives du pro-
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fil sociodémographique du patient mémorisées au sein
de ladite au moins une base de données et les aligne
avec les variables statistiques (v1, v2, ..., vm) caractéri-
sant la dynamique d’évolution de l’état de santé du pa-
tient pour constituer un vecteur multidimensionnel Xt à
chaque date t.
[0051] Ainsi, le processeur P2 compare à chaque date
le vecteur multidimensionnel Xt à un ou plusieurs modè-
les mathématiques prédéfinis et mémorisés de manière
à détecter une dégradation de l’état de santé du patient
P et prédire une crise imminente d’exacerbation de
BPCO.
[0052] En particulier, les variables (x1, x2, ..., xn) repré-
sentatives du profil sociodémographique du patient sont
choisies notamment parmi :

- l’âge, le poids, la taille, l’indice de masse corporelle
et le sexe du patient,

- l’état tabagique du patient,
- le type de dispositif d’assistance respiratoire utilisé

par le patient,
- le lieu de résidence du patient,
- statut marital,
- débit d’oxygène prescrit par le médecin du patient.

[0053] Toutefois, le système permet aussi d’utiliser
des données supplémentaires notamment l’historique
médical d’un patient qui peut être disponible dans une
base de données et lequel comprend des données pa-
tient du type durée depuis la dernière exacerbation et
nombre d’exacerbations passées, ainsi que des signaux
vitaux du patient qui peuvent être mesurés par des dis-
positifs médicaux dédiés, tel que température corporelle,
pression artérielle, évolution du poids, saturation en oxy-
gène (SpO2), le volume expiratoire maximum (FEV1)...
[0054] Ainsi, l’un des (ou les) processeurs P1, P2 peut
être (sont) configuré pour créer le vecteur multidimen-
sionnel (Xt) à partir avec les variables (x1, x2, ..., xn) re-
présentatives du profil sociodémographique du patient,
les variables statistiques (v1, v2, ..., vm) issues des
moyennes de durées de respiration (Vmoy_Dresp) et de
fréquence respiratoire (Vmoy_FR), et des informations
(z1, z2, ..., zp) d’historique médical tel que la durée depuis
la dernière exacerbation et nombre d’exacerbations pas-
sées, ainsi que des signaux vitaux (w1, w2, ...wq) du pa-
tient qui peuvent être mesurés par des dispositifs médi-
caux dédiés, tels que température corporelle, pression
artérielle, l’évolution du poids, la saturation en oxygène
(SpO2), le volume expiratoire maximum FEV1 ...
[0055] Le ou lesdits modèles mathématiques sont es-
timés à partir de données correspondant à des états de
santé normaux et à des états pré-exacerbatoires. Il s’en-
suit que le système déduit alors de la comparaison avec
le ou lesdits modèles mathématiques, l’état de santé du
patient considéré de manière à prédire une exacerbation
imminente.
[0056] Lorsque, pour un patient donné, le système dé-
tecte une dégradation de l’état de santé du patient P sus-

ceptible de conduire à une crise imminente d’exacerba-
tion de BPCO, le processeur P2 est configuré pour émet-
tre une alerte, telle une alarme visuelle ou sonore, par
exemple l’activation d’un dispositif lumineux L, de ma-
nière à avertir de la détection d’une telle dégradation de
l’état de santé du patient P et donc d’une crise imminente
possible d’exacerbation de BPCO.
[0057] Des moyens de fourniture d’énergie électrique
E, telle une ou des batteries ou analogue, alimentent les
différents composants du système, en particulier les
moyens de mémorisation M3, M12 et les processeurs
P1, P2, P3.
[0058] Le mode de fonctionnement du système selon
la présente invention est particulièrement efficace pour
détecter l’imminence d’une exacerbation de BPCO, i.e.
une crise de BPCO.
[0059] En effet, des essais réalisés, dans le cadre de
la présente invention, sur des patients souffrant de BPCO
et traités par oxygénothérapie ont montré qu’une aug-
mentation de l’utilisation des équipements de traitement
d’oxygénothérapie par les patients sous oxygénothéra-
pie, donc de la durée de respiration Dresp du patient,
est, dans une grande majorité des cas, un signe précur-
seur de l’avènement d’une exacerbation, comme illustré
en Figure 2a et 2b.
[0060] Ainsi, les Figures 2a et 2b montrent clairement
que la fréquence respiratoire FR et la durée de respiration
Dresp, augmentent dans les jours précédents une crise
d’exacerbation de BPCO (à droite sur la Fig. 2a) par rap-
port à une situation normale (à gauche sur la Fig. 2a) car
le patient tente de compenser une capacité respiratoire
insuffisante en utilisant plus fréquemment son dispositif
de traitement par oxygénothérapie. En d’autres termes,
il existe un lien de corrélation entre usage accru d’un
équipement de traitement d’oxygénothérapie et crise
d’exacerbation de BPCO.
[0061] Les Figures 2b conduisent aux mêmes consta-
tations illustrées par les courbes de tendance reflétant
l’évolution de la fréquence respiratoire FR et la durée de
respiration du patient Dresp sur une durée d’observation
de 20 jours. On y constate que, là aussi, la fréquence
respiratoire FR augmente sensiblement et la durée de
respiration Dresp augmente fortement en cas d état pré-
exacerbatoire (courbes de droite sur Fig. 2b) par rapport
à un état normal du patient (courbes de gauche sur Fig.
2b).
[0062] Préférentiellement, comme déjà évoqué, le pre-
mier processeur P1 calcule des valeurs de Vmoy_FR et
Vmoy_Desp et leurs dérivées statistiques (v1, v2, ..., vm)
à partir des mesures de pression, alors que le deuxième
processeur P2 récupère les variables respiratoires (i.e.,
des données dynamiques) et les croisent avec les don-
nées sociodémographiques (i.e., des données statiques)
comprenant des variables (x1, x2, ..., xn) représentatives
du profil sociodémographique du patient et optionnelle-
ment d’autres données patient, telles que des signaux
vitaux (T, tension artérielle...) ou des données médicales
(nombre de crises d’exacerbation passées...), qui sont
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mémorisées par la mémoire M12 du boitier B de la Figure
4 par exemple.
[0063] Les données sociodémographiques provien-
nent par exemple d’une base de données sociodémo-
graphiques BSD (cf. Figure 1) communiquant avec le
système de l’invention, notamment avec le boitier B et le
serveur S.
[0064] Toutes ces données permettent d’établir un
vecteur multidimensionnel Xt et le modèle mathémati-
que, dont les paramètres sont aussi stockés dans la mé-
moire M12, est alors comparé avec le vecteur multidi-
mensionnel Xt, à chaque instant ou date t de manière à
pouvoir détecter les exacerbations BPCO et envoyer
alors un signal d’alerte servant à avertir le personnel de
santé (médecin...) et/ou le patient lui-même.
[0065] Par ailleurs, le troisième processeur P3 permet
quant à lui d’estimer les paramètres du modèle mathé-
matique sur un échantillon de plusieurs vecteurs multi-
dimensionnels collectés sur un historique de 1 à 12 mois.
Les paramètres optimaux sont alors estimés pendant
une phase d’apprentissage et transférés et stockés dans
la mémoire M12 pour permettre au deuxième processeur
P2 de déterminer si une exacerbation est proche ou non.
Les paramètres du modèle mathématique sont mis à jour
régulièrement par l’apprentissage incrémental ou pério-
dique.
[0066] Le troisième processeur P3 est préférentielle-
ment situé sur un serveur S distant qui comprend par
ailleurs des moyens de mémorisation M3 et de calcul
plus importants que le boitier B où sont agencés les pre-
mier et deuxième processeurs P1, P2 et la mémoire M12.
[0067] Les échanges de données entre le boitier B et
le serveur distant S de la Figure 4 sont opérés à distance,
via un ordinateur PC relié à internet, un modem Mo, par
exemple de type GSM, ou autre.
[0068] Le système de traitement de données selon l’in-
vention, tel que détaillé ci-avant, permet de prédire une
crise d’exacerbation d’un patient atteint d’une maladie
respiratoire chronique, en particulier d’une BPCO, lequel
patient est traité par oxygénothérapie, en particulier à
son domicile, et d’alerter ensuite le personnel soignant
ou analogue de manière à éviter ou à réduire la fréquence
des ré-hospitalisations dudit patient.

Revendications

1. Système de traitement de données permettant de
prédire une crise d’exacerbation d’un patient atteint
d’une maladie respiratoire chronique, en particulier
d’une BPCO, et traité par oxygénothérapie, compre-
nant au moins un processeur (P1, P2) configuré
pour :

a) déterminer des variations de pression (DP)
de flux de gaz pendant une durée donnée (dt),
à partir de mesures de pression (P) d’un flux de
gaz d’oxygénothérapie administré à un patient

pendant la durée donnée (dt),
b) déterminer une durée de respiration (Dresp)
du patient, avec Dresp < dt, pendant la durée
donnée dt, à partir des variations de pression
(DP) pendant ladite durée donnée (dt), ladite du-
rée de respiration (Dresp) étant définie comme
la durée, pendant la période de temps dt consi-
dérée, pendant laquelle le patient a inhalé du
gaz, déduire des mesures de pression (P) au
moins une valeur de fréquence respiratoire
(Val_FR) pendant la durée donnée dt et répéter
plusieurs fois cette détermination de valeur de
fréquence respiratoire pendant la durée de res-
piration (Dresp) de manière à obtenir plusieurs
valeurs de fréquences respiratoires (Val_FR)
successives mesurées pendant la durée de res-
piration (Dresp),
c) calculer au moins une valeur moyenne de fré-
quence respiratoire (FR_moy) sur la durée de
respiration (Dresp), à partir de plusieurs valeurs
de fréquences respiratoires (Val_FR) successi-
ves mesurées pendant la durée de respiration
(Dresp),
d) calculer au moins une valeur moyenne de du-
rée de respiration (Vmoy_Dresp) à partir de plu-
sieurs durées de respiration (Dresp) successi-
ves pendant une durée longue dL,
e) déterminer, à partir de plusieurs valeurs
moyennes de fréquence respiratoire (FR_moy)
obtenues sur la durée longue (dL), une valeur
moyenne (Vmoy_FR) de fréquence respiratoire,
f) répéter toute ou partie des opérations opérées
en a) à e) pour obtenir plusieurs valeurs moyen-
nes de durée de respiration (Vmoy_Dresp) et
plusieurs valeurs moyennes (Vmoy _FR) de fré-
quence respiratoire, sur une durée de plusieurs
jours,
g) calculer à partir des valeurs moyennes de du-
rée de respiration (Vmoy_Dresp) et des valeurs
moyennes (Vmoy_FR) de fréquence respiratoi-
re obtenues sur la durée de plusieurs jours, plu-
sieurs variables statistiques (v1, v2, ..., vm) cor-
respondant au moins aux valeurs :

- de coefficient linéaire et de la somme des
valeurs moyennes de durées de respiration
(Vmoy_Dresp).
- de coefficient linéaire, de la valeur média-
ne, de la variance et de l’auto-corrélation
estimées à partir des valeurs moyennes
(Vmoy_FR) de fréquence respiratoire,

h) sélectionner au sein d’au moins une base de
données, plusieurs variables (x1, x2, ..., xn) re-
présentatives du profil sociodémographique du
patient mémorisées au sein de ladite au moins
une base de données,
i) comparer à chaque date t prédéfinie, un vec-
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teur multidimensionnel Xt, représentant au
moins les variables statistiques (v1, v2, ..., vm)
issues des données respiratoires et les varia-
bles (x1, x2, ..., xn) représentatives du profil so-
ciodémographique du patient, à un ou plusieurs
modèles mathématiques prédéfinis et mémori-
sés, le ou lesdits modèles mathématiques étant
estimés à partir de données correspondant à
des états de santé normaux et à des états pré-
exacerbatoires,
j) et déduire de la comparaison avec le ou lesdits
modèles mathématiques, l’état de santé du pa-
tient considéré de manière à prédire une exa-
cerbation.

2. Système selon la revendication 1, caractérisé en
ce qu’il comprend des moyens de mémorisation (M)
conçus pour mémoriser :

- les variables statistiques (v1, v2, ..., vm) obte-
nues à partir des valeurs moyennes de durée
de respiration (Vmoy_Dresp) et les valeurs
moyennes (Vmoy_FR) de fréquence respiratoi-
re,
- les variables (x1, x2, ..., xn) représentatives du
profil sociodémographique du patient,
- et le ou lesdits modèles mathématiques.

3. Système selon la revendication 2, caractérisé en
ce que les moyens de mémorisation (M) sont conçus
pour mémoriser en outre les valeurs de moyenne de
fréquence respiratoire (FR_moy) et les durées de
respiration (Dresp) et/ou les moyennes de durée de
respiration (Vmoy_Dresp) et les valeurs moyennes
(Vmoy_FR) de fréquence respiratoire.

4. Système selon l’une des revendications précéden-
tes, caractérisé en ce qu’il comprend des moyens
de fourniture d’énergie électrique (E) alimentant les
moyens de mémorisation (M) et ledit au moins un
processeur (P1, P2).

5. Système selon la revendication 1 ou 3, caractérisé
en ce que les variables (x1, x2, ..., xn) représentati-
ves du profil sociodémographique du patient sont
choisies parmi :

i) l’âge, le poids, la taille, l’indice de masse cor-
porelle et le sexe du patient,
ii) l’état tabagique du patient,
iii) le type de dispositif d’assistance respiratoire
utilisé par le patient,
iv) le lieu de résidence du patient,
v) statut marital,
vi) débit d’oxygène prescrit par le médecin du
patient.

6. Système selon la revendication 1, caractérisé en

ce que la durée donnée dt est comprise entre 15
minutes et 120 minutes, typiquement de l’ordre de
60 min, ou la durée longue dL est d’au moins 6 h,
typiquement de l’ordre de 24 h, avec dL > dt.

7. Système selon la revendication 1, caractérisé en
ce que le processeur (P1, P2) est configuré pour
répéter tout ou partie des opérations a) à e) pour
obtenir plusieurs valeurs moyennes de durée de res-
piration (Vmoy_Dresp) et plusieurs valeurs moyen-
nes(Vmoy_FR) de fréquence respiratoire, sur une
durée de 3 à 20 jours, typiquement de l’ordre de 7
jours.

8. Système selon l’une des revendications précéden-
tes, caractérisé en ce qu’il comprend un dispositif
d’affichage de données (A) configuré pour afficher
au moins une alerte émise par ledit au moins un pro-
cesseur (P1, P2) en cas de détection par ledit au
moins un processeur (P1, P2), d’un état de santé du
patient correspondant à une prédiction d’exacerba-
tion.

9. Système selon l’une des revendications précéden-
tes, caractérisé en ce qu’il comprend un premier
processeur (P1), un deuxième processeur (P2) et
un troisième processeur (P3).

10. Système selon l’une des revendications précéden-
tes, caractérisé en ce qu’il comprend un boitier (B)
comprenant ledit au moins un microprocesseur (P1,
P2) et un passage de gaz et un capteur de pression
agencé sur ledit passage de gaz de manière à opérer
des mesures de pression de gaz au sein dudit pas-
sage de gaz.

11. Système selon l’une des revendications précéden-
tes, caractérisé en ce que ledit au moins un pro-
cesseur (P1, P2) est configuré pour émettre une aler-
te lorsque, pour un patient donné, une exacerbation
est prédite, et de préférence pour afficher une infor-
mation d’état de santé du patient.

12. Système selon la revendication 2, caractérisé en
ce que ledit au moins un processeur (P1, P2) est
configuré pour créer ledit au moins un vecteur mul-
tidimensionnel (Xt) à partir avec les variables (x1, x2,
..., xn) représentatives du profil sociodémographi-

que du patient, les variables statistiques (v1, v2, ...,
vm) issues des moyennes de durées de respiration
(Vmoy_Dresp) et de fréquence respiratoire
(Vmoy_FR), et des informations (z1, z2, ..., zp) d’his-
torique médical et des signaux vitaux (w1, w2, ...wq)
du patient.

13. Installation de suivi de patient permettant de prédire
une exacerbation d’un patient atteint d’une maladie
respiratoire chronique, en particulier d’une BPCO,
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lequel patient est traité par oxygénothérapie, en par-
ticulier à son domicile, caractérisée en ce qu’elle
comprend une source de gaz reliée fluidiquement à
une interface respiratoire de distribution de gaz au
patient de manière à alimenter ladite interface res-
piratoire de distribution de gaz avec du gaz délivré
par la source de gaz, et un système de traitement
de données selon l’une des revendications précé-
dentes.

Patentansprüche

1. Datenverarbeitungssystem zur Vorhersage einer
akuten Zustandsverschlimmerung eines Patienten,
der an einer chronischen Atemwegserkrankung, ins-
besondere an einer COPD, leidet, und mit einer Sau-
erstofftherapie behandelt wird, das mindestens ei-
nen Prozessor (P1, P2) umfasst, der konfiguriert ist
zum:

a) Bestimmen der Druckschwankungen (DP) ei-
ner Gasströmung während einer gegebenen
Dauer (dt) aus Druckmessungen (P) einer ei-
nem Patienten während der gegebenen Dauer
(dt) verabreichten Gasströmung zur Sauerstoff-
therapie,
b) Bestimmen einer Atemdauer (Dresp) beim
Patienten, mit Dresp < dt, während der gegebe-
nen Dauer dt aus den Druckschwankungen
(DP) während der gegebenen Dauer (dt), wobei
die Atemdauer (Dresp) definiert ist als die Dau-
er, während des betrachteten Zeitraums dt,
während derer der Patient Gas eingeatmet hat,
Ableiten aus den Druckmessungen (P) mindes-
tens eines Atemfrequenzwertes (Val_FR) wäh-
rend der gegebenen Dauer dt und mehrfaches
Wiederholen dieser Bestimmung des Atemfre-
quenzwertes während der Atemdauer (Dresp),
um mehrere aufeinanderfolgende Atemfre-
quenzwerte (Val_FR), die während der Atem-
dauer (Dresp) gemessen wurden, zu erhalten,
c) Berechnen mindestens eines Atemfrequenz-
Mittelwertes (FR_moy) über die Atemdauer
(Dresp), aus mehreren aufeinanderfolgenden
Atemfrequenzwerten (Val_FR), die während
der Atemdauer (Dresp) gemessen wurden,
d) Berechnen mindestens eines Atemdauer-
Mittelwertes (Vmoy_Dresp) aus mehreren auf-
einanderfolgenden Atemdauer (Dresp) wäh-
rend einer langen Dauer dL,
e) Bestimmen aus mehreren Atemfrequenz-Mit-
telwerten (FR_moy), die während der langen
Dauer (dL) erhalten wurden, eines Mittelwertes
(Vmoy_FR) der Atemfrequenz,
f) Wiederholen aller oder eines Teils der unter
a) bis e) durchgeführten Vorgänge, um mehrere
Atemdauer-Mittelwerte (Vmoy_Dresp) und

mehrere Mittelwerte (Vmoy_FR) der Atemfre-
quenz über eine Dauer von mehreren Tagen zu
erhalten,
g) Berechnen aus den Atemdauer-Mittelwerten
(Vmoy_Dresp) und den über die Dauer von
mehreren Tagen erhaltenen Mittelwerten
(Vmoy_FR) der Atemfrequenz mehrerer statis-
tischer Variablen (v1, v2, ..., vm), die mindestens
den folgenden Werten entsprechen:

- Linearkoeffizient und die Summe der
Atemdauer-Mittelwerte (Vmoy_Dresp).
- Linearkoeffizient, der Medianwert, die Va-
rianz und die Autokorrelation, die aus den
Mittelwerten (Vmoy_FR) einer Atemfre-
quenz geschätzt werden,

h) Auswählen aus mindestens einer Datenbank
mehrerer in der mindestens einen Datenbank
gespeicherter Variablen (x1, x2, ..., xn), die das
soziodemografische Profil des Patienten reprä-
sentieren,
i) Vergleichen mit jedem vordefinierten Datum
t, eines mehrdimensionalen Vektors Xt, der min-
destens die statistischen Variablen (v1, v2, ...,
vm) aus den Atmungsdaten und der Variablen
(x1, x2, ..., xn), die das soziodemografische Profil
des Patienten repräsentieren, mit einem oder
mehreren vordefinierten und gespeicherten ma-
thematischen Modellen, wobei das oder die ma-
thematische(n) Modell(e) aus Daten geschätzt
wird/werden, die normalen Gesundheitszustän-
den und Zuständen vor der Verschlimmerung
entsprechen,
j) und Ableiten des Gesundheitszustandes des
betreffenden Patienten aus dem Vergleich mit
dem oder den genannten mathematischen Mo-
dell(en), um eine Verschlimmerung vorherzusa-
gen.

2. System nach Anspruch 1, dadurch gekennzeich-
net, dass es Speichermittel (M) umfasst, die zum
Speichern bestimmt sind von:

- den statistischen Variablen (v1, v2, ..., vm), die
aus den Atemdauer-Mittelwerten
(Vmoy_Dresp) und den Mittelwerten
(Vmoy_FR) einer Atemfrequenz erhalten wur-
den,
- den Variablen (x1, x2, ..., xn), die das soziode-
mografische Profil des Patienten repräsentie-
ren,
- und dem oder den mathematischen Mo-
dell(en).

3. System nach Anspruch 2, dadurch gekennzeich-
net, dass die Speichermittel (M) dazu bestimmt sind,
weiter die Atemfrequenz-Mittelwerte (FR_moy) und
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die Atemdauer (Dresp) und/oder die Atemdauer-Mit-
telwerte (Vmoy_Dresp) und die Mittelwerte
(Vmoy_FR) einer Atemfrequenz zu speichern.

4. System nach einem der vorstehenden Ansprüche,
dadurch gekennzeichnet, dass es Stromversor-
gungsmittel (E) umfasst, welche die Speichermittel
(M) und den mindestens einen Prozessor (P1, P2)
versorgen.

5. System nach Anspruch 1 oder 3, dadurch gekenn-
zeichnet, dass die Variablen (x1, x2, ..., xn), die das
soziodemografische Profil des Patienten repräsen-
tieren, ausgewählt sind aus:

i) dem Alter, dem Gewicht, der Größe, dem Bo-
dy-Mass-Index und dem Geschlecht des Pati-
enten,
ii) dem Rauchstatus des Patienten,
iii) der Art der vom Patienten verwendeten Vor-
richtung zur Unterstützung der Atmung,
iv) dem Wohnort des Patienten,
v) Familienstand,
vi) Sauerstoff-Volumenstrom, der vom Arzt des
Patienten verschrieben ist.

6. System nach Anspruch 1, dadurch gekennzeich-
net, dass die gegebene Dauer dt zwischen 15 Mi-
nuten und 120 Minuten, typischerweise im Bereich
von 60 Minuten liegt, oder die lange Dauer dL min-
destens 6 Stunden, typischerweise im Bereich von
24 Stunden liegt, mit dL > dt.

7. System nach Anspruch 1, dadurch gekennzeich-
net, dass der Prozessor (P1, P2) konfiguriert ist, um
alle oder einen Teil der Vorgänge a) bis e) zu wie-
derholen, um mehrere Atemdauer-Mittelwerte
(Vmoy_Dresp) und mehrere Mittelwerte (Vmoy_FR)
einer Atemfrequenz über eine Dauer von 3 bis 20
Tagen, typischerweise im Bereich von 7 Tagen, zu
erhalten.

8. System nach einem der vorstehenden Ansprüche,
dadurch gekennzeichnet, dass es eine Datenan-
zeigevorrichtung (A) umfasst, die konfiguriert ist, um
mindestens einen Alarm anzuzeigen, der von dem
mindestens einen Prozessor (P1, P2) bei Detektion
eines Gesundheitszustands eines Patienten ent-
sprechend einer Vorhersage zur Verschlimmerung
durch den mindestens einen Prozessor (P1, P2) aus-
gegeben wird.

9. System nach einem der vorstehenden Ansprüche,
dadurch gekennzeichnet, dass es einen ersten
Prozessor (P1), einen zweiten Prozessor (P2) und
einen dritten Prozessor (P3) umfasst.

10. System nach einem der vorstehenden Ansprüche,

dadurch gekennzeichnet, dass es ein Gehäuse
(B) umfasst, das den mindestens einen Mikropro-
zessor (P1, P2) und einen Gasdurchlass und einen
Drucksensor umfasst, der an dem Gasdurchlass da-
zu angeordnet ist, Gasdruckmessungen innerhalb
des Gasdurchlasses durchzuführen.

11. System nach einem der vorstehenden Ansprüche,
dadurch gekennzeichnet, dass der mindestens ei-
ne Prozessor (P1, P2) konfiguriert ist, um einen
Alarm auszugeben, wenn für einen gegebenen Pa-
tienten eine Verschlimmerung vorhergesagt ist und
vorzugsweise, um eine Information zum Gesund-
heitszustand des Patienten anzuzeigen.

12. System nach Anspruch 2, dadurch gekennzeich-
net, dass der mindestens eine Prozessor (P1, P2)
konfiguriert ist, um den mindestens einen mehrdi-
mensionalen Vektor (Xt) aus Variablen (x1, x2, ...,
xn), die das soziodemografische Profil des Patienten
repräsentieren, den statistischen Variablen (v1, v2,
..., vm) aus den Atemdauer-Mittelwerten

(Vmoy_Dresp) und der Atemfrequenz (Vmoy_FR)
und aus Informationen (z1, z2, ..., zp) zu der Kran-
kengeschichte und den Vitalwerten (w1, w2, ...wq)
des Patienten zu erzeugen.

13. Patientenüberwachungsanordnung zur Vorhersage
einer Verschlimmerung bei einem Patienten, der an
einer chronischen Atemwegserkrankung, insbeson-
dere COPD, leidet, wobei der Patient mit Sauerstoff-
therapie, insbesondere bei sich zu Hause, behandelt
wird, dadurch gekennzeichnet, dass sie eine Gas-
quelle, die mit einer Beatmungsschnittstelle zur Gas-
ausgabe an den Patienten fluidisch verbunden ist,
um die Beatmungsschnittstelle zur Gasausgabe mit
Gas zu versorgen, das von der Gasquelle geliefert
wird, und ein Datenverarbeitungssystem nach ei-
nem der vorstehenden Ansprüche.

Claims

1. Data processing system for predicting an exacerba-
tion crisis of a patient suffering from a chronic respi-
ratory disease, in particular a COPD, and treated by
oxygen therapy, comprising at least one processor
(P1, P2) configured to:

a) determine gas flow pressure variations (DP)
for a given duration (dt) from pressure measure-
ments (P) of an oxygenotherapy gas flow ad-
ministered to a patient for the given duration (dt),
b) determine a respiration duration (Dresp) of
the patient, with Dresp < dt, for the given duration
dt, from pressure variations (DP) during said giv-
en duration (dt), said respiration duration
(Dresp) being defined as the duration, for the
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considered time period dt, during which the pa-
tient has inhaled gas, to deduct from pressure
measurements (P) at least a respiratory fre-
quency value (Val_FR) for the given duration dt
and to repeat, several times, this determination
of respiratory frequency value for the respiration
duration (Dresp) so as to obtain several succes-
sive respiratory frequency values (Val_FR)
measured during the respiration duration
(Dresp),
c) calculate at least one average respiratory fre-
quency value (FR_moy) over the respiration du-
ration (Dresp), from several successive respira-
tory frequency values (Val_FR) measured dur-
ing the respiration duration (Dresp),
d) calculate at least one average respiration du-
ration value (Vmoy_Dresp) from several suc-
cessive respiration durations (Dresp) during a
long duration dL,
e) determine, from several average respiratory
frequency values (FR_moy) obtained over the
long duration (dL), an average respiratory fre-
quency value (Vmoy_FR),
f) repeat all or some of the operations carried
out in a) to e) to obtain several average respira-
tion duration values (Vmoy_Dresp) and several
average respiratory frequency values
(Vmoy_FR), over a duration of several days,
g) calculate from the average respiration dura-
tion values (Vmoy_Dresp) and the average res-
piratory frequency values (Vmoy_FR) obtained
over the duration of several days, several sta-
tistical variables (v1, v2, ..., vm) corresponding
to at least the values:

- of linear coefficient and the sum of the av-
erage respiration duration values
(Vmoy_Dresp),
- of linear coefficient, of the median value,
of the variance and of the autocorrelation
estimated from the average respiratory fre-
quency values (Vmoy_FR),

h) select within at least one database, several
representative variables (x1, x2, ..., xn) of the so-
ciodemographic profile of the patient stored
within said at least one database,
i) compare, at each predefined date t, a multidi-
mensional vector Xt, representing at least the
statistical variables (v1, v2, ..., vm) from respira-
tory data and the representative variables (x1,
x2, ..., xn) of the sociodemographic profile of the
patient, with one or more predefined and stored
mathematical models, said mathematical mod-
el(s) being estimated from data corresponding
to the normal health states and to the pre-exac-
erbatory states,
j) and deduce from the comparison with said

mathematical model(s), the health state of the
patient in question so as to predict an exacer-
bation.

2. System according to claim 1, characterised in that
it comprises storage means (M) designed to store:

- the statistical variables (v1, v2, ..., vm) obtained
from the average respiration duration values
(Vmoy_Dresp) and the average respiratory fre-
quency values (Vmoy_FR),
- the representative variables (x1, x2, ..., xn) of
the sociodemographic profile of the patient,
- and said mathematical model(s).

3. System according to claim 2, characterised in that
the storage means (M) are designed to furthermore
store the average respiratory frequency values
(FR_moy) and the respiration durations (Dresp)
and/or the average respiration duration values
(Vmoy_Dresp) and the average respiratory frequen-
cy values (Vmoy_FR).

4. System according to one of the preceding claims,
characterised in that it comprises means for sup-
plying electrical energy (E) supplying the storage
means (M) and said at least one processor (P1, P2).

5. System according to claim 1 or 3, characterised in
that the representative variables (x1, x2, ..., xn) of
the sociodemographic profile of the patient are se-
lected from among:

i) age, weight, size, body mass index and the
sex of the patient,
ii) the smoking status of the patient,
iii) the type of respiratory assistance device used
by the patient,
iv) the place of residence of the patient,
v) marital status,
vi) oxygen flow prescribed by the doctor of the
patient.

6. System according to claim 1, characterised in that
the given duration dt is of between 15 minutes and
120 minutes, typically of around 60 minutes, or the
long duration dL is at least 6 hours, typically of around
24 hours, with dL > dt.

7. System according to claim 1, characterised in that
the processor (P1, P2) is configured to repeat all or
some of the operations a) to e) to obtain several av-
erage respiration duration values (Vmoy_Dresp) and
several average respiratory frequency values
(Vmoy_FR), over a duration of 3 to 20 days, typically
of around 7 days.

8. System according to one of the preceding claims,
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characterised in that it comprises a data display
device (A) configured to display at least one alert
emitted by said at least one processor (P1, P2) in
case of detection by said at least one processor (P1,
P2), of a health state of the patient corresponding to
an exacerbation prediction.

9. System according to one of the preceding claims,
characterised in that it comprises a first processor
(P1), a second processor (P2) and a third processor
(P3).

10. System according to one of the preceding claims,
characterised in that it comprises a casing (B) com-
prising said at least one microprocessor (P1, P2) and
a gas passage and a pressure sensor arranged on
said gas passage so as to take gas pressure meas-
urements within said gas passage.

11. System according to one of the preceding claims,
characterised in that said at least one processor
(P1, P2) is configured to emit an alert when, for a
given patient, an exacerbation is predicted, and pref-
erably to display an item of health state information
of the patient.

12. System according to claim 2, characterised in that
said at least one processor (P1, P2) is configured to
create at least one multidimensional vector (Xt) from
the representative variables (x1, x2, ..., xn) of the so-
ciodemographic profile of the patient, the statistical
variables (v1, v2, ..., vm) from the average respiration
durations (Vmoy_Dresp) and of respiratory frequen-
cy (Vmoy_FR), and from medical history information
(z1, z2, ..., zp) and vital signals (w1, w2, ..., wq) of the
patient.

13. Patient monitoring facility making it possible to pre-
dict an exacerbation of a patient suffering from a
chronic respiratory disease, in particular a COPD,
which patient is treated by oxygen therapy, in par-
ticular and their home, characterised in that it com-
prises a gas source fluidically connected to a respi-
ratory interface distributing gas to the patient so as
to supply said gas distribution respiratory interface
with gas delivered by the gas source, and a data
processing system according to one of the preceding
claims.
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摘要(译)

本发明涉及一种数据处理系统，用于预测患有慢性呼吸系统疾病，特别
是COPD并用氧疗法治疗的患者的恶化危象。它包括一个或多个处理器
（P1，P2，P3），该处理器特别配置为用于计算几天内获得的呼吸时间
的平均值（Vmoy_Dresp）和呼吸率的平均值（Vmoy_FR）以及多个统
计变量。（v1，v2，...，vm）;在至少一个数据库内选择代表存储在所述
至少一个基座内的患者的社会人口统计学特征的若干变量（x1，
x2，...，xn）数据;和比较，在预定时间t，多维向量XT表示至少所述统计
变量（V1，V2，...，VM）从（X1，X2，...，xn）映射代表的呼吸数据
和变量患者的社会人口分布，在一个或多个预定的数学模型，并存储，
所述一个或多个数学模型是从正常健康状况和预exacerbatoires状态数据
来估计，以推导出的状态被认为可预测恶化的患者健康状况。P3处理器
负责计算数学模型并根据需要进行更新以获得更好的结果精度。
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